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ความเป็นมาและความส าคญัของปัญหา 



ความเป็นมาและความส าคญัของปัญหา (ต่อ)
การบำรุงรักษาแบบดั้งเดิมมีข้อจำกัดด้านต้นทุนที่สูงและล่าช้า งานวิจัยนี้จึงนำแนวคิดการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์ 

(Predictive Maintenance) ผสานกับเทคโนโลยี AI และ Machine Learning มาวิเคราะห์ข้อมูลย้อนหลัง 2 ปี จากปี พ.ศ.2567 
ถึง พ.ศ.2568 จากสถานี 20 แห่ง เพื่อพยากรณ์ความผิดปกติล่วงหน้าอย่างแม่นยำ โดยแสดงผลแผ่านแดชบอร์ด มีระบบแจ้งเตือน
ทางไลน์ และอีเมลล์ซึ่งช่วยลดระยะเวลาที่ระบบหยุดทำงานและประหยัดค่าซ่อมบำรุงได้อย่างเป็นรูปธรรม



วตัถปุระสงคก์ารวิจยั 

1) เพื่อออกแบบและพัฒนาระบบสนับสนุนการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์อัจฉริยะสำหรับระบบ
ผลิตพลังงานแสงอาทิตย์

2) เพื่อประเมินประสิทธิภาพระบบสนับสนุนการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์
อัจฉริยะสำหรับระบบผลิตพลังงานแสงอาทิตย์

3) เพื่อประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งานระบบสนับสนุนการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์
อัจฉริยะสำหรับระบบผลิตพลังงานแสงอาทิตย์



วิธีด าเนินการวิจยั



วิธีด าเนินการวิจยั (ต่อ)
การศึกษาข้อมูล



วิธีด าเนินการวิจยั (ต่อ)
การออกแบบและพัฒนาระบบ



วิธีด าเนินการวิจยั (ต่อ)
การประเมินประสิทธิภาพของระบบ

และความพึงพอใจของผู้ใช้งาน

เครื่องมือที่ใช้ในการวิจัย

• แบบสอบถามเพื่อประเมินประสิทธิภาพของระบบสนับสนุน
บำรุงรักษาเชิงคาดการณ์สำหรับระบบผลิตพลังงาน
แสงอาทิตย์

• แบบสอบถามความพึงพอใจต่อการใช้งานระบบสนับสนุน
บำรุงรักษาเชิงคาดการณ์สำหรับระบบผลิตพลังงาน
แสงอาทิตย์

[**แบบสอบถามผ่านการประเมิน IOC จากผู้เช่ียวชาญ 3 ท่าน 
และมีค่า IOC มากกว่าเกณฑ์ที่กำหนด ( IOC >0.50) ]

สถิติที่ใช้ในการวิจัย

เกณฑ์การประเมิน (ประคอง 
กรรณสูต, 2542)
4.50 – 5.00 หมายถึง มากท่ีสุด
3.50 – 4.49 หมายถึง มาก
2.50 – 3.49 หมายถึง ปานกลาง
1.50 – 2.49 หมายถึง น้อย
1.00 – 1.49 หมายถึง น้อยที่สุด

แบบสอบถามมีลักษณะเป็นมาตราส่วนประมาณค่า (Rating Scale) 
ตามมาตรวัดของลิเคิร์ท (Likert Scale) มี 5 ระดับ



ผลการวิจยั
ผลการศึกษา ออกแบบ และพัฒนาระบบสนับสนุนการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์สำหรับระบบผลิตพลังงาน

แสงอาทิตย์ ตลอดจนผลการประเมินประสิทธิภาพโดยผู้เชี่ยวชาญและความพึงพอใจของผู้ใช้งาน มีรายละเอียดดังนี้
1. ผลการพัฒนาระบบสนับสนุนบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์สำหรับระบบผลิตพลังงานแสงอาทิตย์



ผลการวิจยั (ต่อ)



ผลการวิจยั (ต่อ)



ผลการวิจยั (ต่อ)
2. ผลการประเมินประสิทธิภาพของระบบสนับสนุนบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์
   สำหรับระบบผลิตพลังงานแสงอาทิตย์

ประเด็นวัดประสิทธิภาพของระบบ ഥ𝐗 𝐒.𝐃. การแปลผล

1. ด้านตรงตามความต้องการ (Function Requirement) 4.80 0.41 ดีมาก

2. ด้านสามารถทำงานได้ตามหน้าที่ (Function) 4.44 0.58 ดี

3. ด้านความง่ายต่อการใช้งาน (Usability) 4.84 0.37 ดีมาก

4. ด้านประสิทธิภาพ (Performance) 4.72 0.46 ดีมาก

5. ด้านการรักษาความปลอดภัยของข้อมูล (Security) 4.68 0.48 ดีมาก

ค่าเฉลี่ยรวมทุกด้าน 4.70 0.48 ดีมาก

ผลการประเมินประสิทธิภาพของระบบ



ผลการวิจยั (ต่อ)
3. ผลการประเมินความพึงพอใจของระบบสนับสนุนบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์สำหรับระบบผลิตพลังงานแสงอาทิตย์

ประเด็นวัดความพึงพอใจ ഥX S. D.
ระดับความ
พึงพอใจ

1. ด้านกระบวนการ/ขั้นตอนการใช้งานระบบ 4.90 0.30 ดีมาก

2. ด้านประสิทธิภาพของระบบ 4.82 0.39 ดีมาก

3. ด้านความปลอดภัยและการคุ้มครองข้อมูล 4.93 0.25 ดีมาก

4. ด้านคุณภาพของระบบ 4.85 0.37 ดีมาก

ค่าเฉลี่ยรวมทุกด้าน 4.88 0.33 ดีมาก

ผลการประเมินความพึงพอใจต่อการใช้งานระบบ



อภิปรายผลและข้อเสนอแนะการวิจยั
ระบบที่ผสานแอปพลิเคชัน คลาวด์ และ ML สามารถยกระดับการบำรุงรักษาเชิงคาดการณ์ได้จริง ทั้งตรวจจับความ

ผิดปกติได้แม่นยำและใช้งานง่ายผ่านแดชบอร์ด สำหรับข้อเสนอแนะเพื่อการต่อยอด ควรพัฒนาโมเดล ML ให้พยากรณ์ระยะยาว
ได้ดีขึ้น ขยายการทดสอบไปยังสถานีที่หลากหลาย และศึกษาการยอมรับเทคโนโลยีของผู้ใช้งานในระยะยาวต่อไป
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